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Video2Agent:  
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ВІДЕОКОНТЕНТУ НА ОСНОВІ СЕМАНТИЧНОГО ПОШУКУ 

Хаханов І.В. 
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Розвиток технологій обробки природної мови (Natural Language 

Processing, NLP), векторних баз даних та мультимодальних моделей створив 

передумови для формування нових підходів до аналізу та пошуку інформації 

у відеоконтенті.  

Традиційні методи базуються на пошуку за ключовими словами або 

ручному перегляді транскриптів, що є неефективним для обробки великих 

відеокорпусів і не враховує візуальний контекст сцени. 

У роботі досліджується проблема семантичного та візуально-

контекстуального аналізу відео, спрямована на створення інтелектуальної 

системи, здатної здійснювати інтерактивну взаємодію з мультимедійним 

контентом на основі аналізу текстових і візуальних ознак. 

Метою дослідження є розроблення AI-керованого чатбота, що 

забезпечує діалогову взаємодію користувача з YouTube-відео, 

використовуючи семантичний пошук у векторній базі даних та аналіз 

ключових кадрів відеоряду. 

Запропонована система реалізує повний функціональний цикл обробки 

мультимедійного контенту, який включає: 

1) автоматичне отримання транскрипту відео з підтримкою кількох мов 

(англійська, українська тощо); 

2) сегментацію транскрипту на фіксовані семантичні чанки, що слугують 

основними одиницями пошуку; 

3) виділення ключових кадрів для кожного чанка, що репрезентують 

візуальний контекст відповідного фрагмента; 

4) векторизацію текстових і візуальних даних із використанням моделей 

OpenAI та CLIP-подібних підходів до побудови спільного векторного 

простору; 

5) збереження мультимодальних вкладень у векторних базах даних 

(Pinecone або Milvus); 

6) семантично-візуальний пошук, який дозволяє системі враховувати як 

зміст транскрипту, так і візуальну складову сцени; 

7) генерацію контекстно обґрунтованих відповідей з використанням 

великої мовної моделі (LLM) OpenAI. 

Система реалізована у вигляді двостороннього веб-додатку на основі 

Streamlit, який забезпечує динамічне відображення метаданих, візуалізацію 

кадрів і збереження історії діалогу для підтримки контекстної узгодженості 

відповідей. 

Експериментальна апробація проведена на відео англійською та 

українською мовами.  
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Результати дослідження показали, що поєднання текстових і 

візуальних ознак: 

8) підвищує точність і релевантність результатів семантичного 

пошуку; 

9) забезпечує глибше розуміння контенту сцени, що відображає 

контекст транскрипту; 

10) скорочує час отримання потрібної інформації у великому 

відеоконтенті; 

11) підвищує когерентність і змістовність діалогової взаємодії 

користувача з системою. 

Наукова новизна роботи полягає у комплексній інтеграції 

семантичного аналізу тексту, векторного представлення зображень і 

генеративних мовних моделей для створення мультимодальної системи 

семантичного пошуку у відео. 

Отримані результати підтверджують ефективність мультимодального 

підходу до побудови інтелектуальних інтерфейсів взаємодії з 

відеоконтентом.  

Подальші дослідження планується спрямувати на покращення якості 

векторних репрезентацій зображень, розширення підтримки мов і 

дослідження адаптації системи до потокового відео. 
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